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요 약  

 
본 논문은 일별 주식 데이터와 경제 뉴스를 입력으로 하고, LSTM 모델과 CNN 을 각각 Generator 와 Discriminator 로 

하는 GAN 모델을 제시한다. 제시한 모델을 이용해 KOSPI 159 개 기업의 일별 주가의 시가, 종가, 고가, 저가를 예측하고자 

하였다. 실험 결과, 경제 뉴스를 Paragraph Vector 로 변환해 사용할 경우 유의미한 차이가 있음을 확인하였다. 

 
 

Ⅰ. 서 론  

주식 가격에는 국가의 정책 방향, 세계 정세 등 사회의 

모든 비가시적 정보 또한 주식 가격에 영향을 미친다. 

일반적인 투자자들도 주식을 매매 시 주식의 가격만 보는 

것이 아니라 기사, 세계 정세, 유가 등 다양한 정보를 얻고 

가격을 예측하여 매매를 한다. 기존의 주식 가격을 예측하는 

ML 모델의 경우에는 주식의 가격 데이터만을 입력으로 

사용하여 예측하는 경우가 많았다. 

주식의 가격 뿐만 아니라 비정형 데이터를 입력으로 

사용한다면 더 높은 정확도를 기대할 수 있다. 이러한 방법을 

이용하여 주식 가격을 예측하는 모델을 제안한 논문이 

있다[1]. 해당 논문에서는 기사와 주식 가격을 모델의 

입력으로 사용해 향상된 결과를 도출하였다. 

많은 논문에서 시계열 데이터인 주식 가격을 LSTM 을 

이용해 예측을 시도하였다. 앞서 설명한 논문 또한 기사와 

주식 가격 데이터를 LSTM 모델을 사용하여 가격을 

예측하였다. 그러나 최근 들어 그 한계가 명확해지고, 

GAN 을 통해 주식 가격을 예측하려는 시도가 있었다[2]. 본 

논문은 기사와 주식 데이터를 사용하여 기존의 LSTM 

모델을 Generator 로 사용하는 GAN 모델을 통해 정확도를 

높인 모델을 제안한다.  

 

 

Ⅱ. 본 론 

 본 논문은 일별 KOSPI 데이터를 예측하기 위해 기존의 

주식 데이터와 비정형 데이터인 경제 기사를 사용하였다. 

기사를 전처리하기 위해 [3]에서 제시하는 Paragraph 

vector 방식을 통해 기사를 벡터로 만들었다. 이를 주식 

데이터와 연결하여 모델의 입력으로 하였다.  

모델의 파이프 라인은 GAN 구조를 따른다. Generator 는 

LSTM 을 사용하여 예측 주식 가격 𝑌̂ 를 생성하고, 

Discriminator 는 CNN 과 FC layer 를 사용하여 𝑌̂의 진위를 

판별하였다. 위 과정을 반복하여 Generator 와 

Discriminator 의 적대적 경쟁을 통해 Generator 의 예측 

성능을 높였다.  

 

 
* These authors contributed equally. 

 
Figure 1. 제안한 KOSPI 가격 예측 모델 

 

    2.1 데이터셋 

본 논문에서는 일별 주식 데이터와 뉴스 기사 데이터를 

데이터셋으로 사용하였다. 주식 데이터로 KOSPI 200 의 

기업 중 2010 년부터 거래 기록이 있는 159 개 기업의 일별 

시가, 종가, 고가, 저가, 거래량을 사용하였다. 뉴스 기사 

데이터는 네이버의 경제면 기사를 수집하여 paragraph 

vector 로 만들어 입력으로 사용하였다. 

훈련 데이터는 2010 년부터 2018 년까지의 일별 주식과 

기사 벡터 데이터를, 테스트 데이터는 2019 년의 일별 주식  

기사 벡터 데이터를 사용하여 실험하였다. 따라서 총 

2210 개의 훈련 데이터와 159 개의 기업의 주식 데이터를 

사용하였다. 

주식 가격은 기업마다 차이가 있어 각 주식 데이터는 전날 

대비 등락률을 입력으로 사용하였다. KOSPI 시장은 최대 

2020년도 한국통신학회 하계종합학술발표회

1234

mailto:sew9869@gmail.com
mailto:sew9869@gmail.com
mailto:sew9869@gmail.com


 

±30%의 상,하한선이 있어 주가 등락률을 0.7 에서 1.3 

사이로 정규화할 수 있다. 따라서 시가, 종가, 고가, 저가의 

경우 아래와 같이 처리하였다. 

 
거래량의 경우, 데이터의 실험적 결과에 따라 아래와 같이 

변환하였다. 
    𝑽𝒐𝒍𝒖𝒎𝒆𝒕 =  

 
뉴스 기사는 약 1400 만개를 수집하였다. 기사를 [3]의 

PV-DM 방식을 사용해 말뭉치를 학습한 후 paragraph 

vector 로 변화시켰다.  

 주가 데이터는 159 개 기업의 시가, 종가, 저가, 고가, 

거래량의 5 개 정보를 포함하였다. 따라서 기사와 주식 

정보를 동등하게 반영하기 위해 기사의 paragraph 

vector는 795차원과 유사한 792 차원의 벡터로 변환되었다. 

이후 생성된 두 벡터를 합쳐 1587 차원 데이터를 만들고, 

이를 generator 의 입력으로 사용하였다. 

 

2.2 GAN  

Generator 는 time step 이 10 인 LSTM 으로, Many-to-

One 방식을 사용해 11 번째 time step 의 기업 별 시가, 종가, 

저가, 고가의 변화율을 예측하였다.  

Discriminator 는 leaky ReLu 활성화 함수를 기반으로, 

3 개의 Convolution Layer 와 2 개의 FC Layer 를 

사용하였다.  상세 구조는 아래와 같다. 

 

Figure 2. Discriminator 모델 구성 

 

2.3 모델 학습 

GAN 모델은 Binary Cross-entropy 를 Loss 로 설정하여 

학습하였고, learning rate 는 0.000001 로 설정하였다. 

batch size 는 40, epoch 는 10000 회로 실험하였다.  

 

Ⅲ. 결 론 

3.1 실험 결과 

본 논문에서는 성능 측정을 위하여 MAPE ( Mean 

Absolute Percentage Error) 를 사용하였다. 

 

 
 

 ParagraphVector 사용 ParagraphVector 미사용 

MAPE 1.1625 % 1.8 % 

Figure 3. Paragraph Vector 사용에 따른 오차율 

 

Figure 4-(a). KT 종가 변동률 예측 그래프 

 

Figure 4-(b). 가격을 반영한 예측 그래프 

종가 변동률 예측 그래프에서, 모델이 변동 방향을 

예측하는 것을 확인할 수 있었다. 

 

3.2 시사점 및 개선 방안 

위 실험을 통해 Paragraph Vector 를 이용해 뉴스 기사를 

벡터로 만들어 주가 예측에 사용할 경우 유의미한 차이를 

확인할 수 있었다. 

그러나 주가 변동 추세를 반영하지만 정확한 변동률을 

예측하진 못하였으며, 이례적인 변동폭에 대해선 정확도가 

떨어졌다. 이는 회귀 방식을 사용해 주가의 변동폭을 

예측하려는 시도 대신 상승과 하락을 구분하는 분류 문제로 

변환한다면 더 높은 성능을 낼 수 있을 것이라 기대된다. 

Paragraph Vector 를 일별 예측에 적용할 때 약 

2000 개의 일별 기사들을 단순 평균으로 하나의 벡터로 

만드는 과정에서 정보 손실이 컸을 것이라고 예측된다. 약 

2000 개의 기사를 평균으로 처리하기보다 다른 방식을 

사용하면 더 유용할 것으로 판단된다.  
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